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Spis tresci

Spis tresci

Wstep

Dyskretny pomiar WStQp

ryzyka .

Prayklady Dyskretny pomiar ryzyka
Podsumowanie Przyk,fady

Podsumowanie




Czym jest ryzyko

i tresci Ryzyko — mozliwo$é nie uzyskania spodziewanych efektdéw, czyli
Dyskretny pomiar nie uzyskania spodziewanej stopy zwrotu na skutek zmiennosci i
ryzyka . . ;o . . . . . . .

Prayktady nieprzewidywalnosci poziomu strumieni pienieznych w kolejnych

Podsumowanie okresach .




Zmiennosc strumieni pienieznych fir

Spis tresci

Dyskretny pomiar
ryzyka
Przyktady

Podsumowanie

Stremis=n piendssny
FCF(t)

jl:'F.J. ()

FCE(t)




Pomiar ryzyka

is tresci Cel: skuteczne zarzadzanie ryzykiem w celu stabilizacji zyskéw i
Dyskretny pomiar minimalizacji mozliwosci bankructwa.

ryzyka .

Prayktady Grupy miar:

Podsumowanie

00 miary zmienno$ci (wariancja, odchylenie standardowe)

0 miary wrazliwosci (wspotczynnik 3, $redni okres trwania
dtugu, stopien dzwigni operacyjnej i finansowej)

00 miary zagrozenia (warto$¢ narazona na ryzyko - Value at
Risk)




Idea dyskretnego pomiaru ryzyka

Spis tresci . Lo o ]
Wstep 0 A: firmy o wysokiej kondycji finansowe;j
Dyskretny pomiar

ady O B: firmy o Sredniej kondycji finansowe]

Podsumowanie

0 C: firmy o niskiej kondycji finansowe;j




Idea dyskretnego pomiaru ryzyka

Spis tresci . .. ee e .
Wstep 0 A: firmy o wysokiej kondycji finansowe;j
Dyskretny pomiar
ryzyka . , . . “e e .
Preyktady O B: firmy o Sredniej kondycji finansowe]

Podsumowanie

0 C: firmy o niskiej kondycji finansowe;j

Pomiar dyskretny = klasyfikacja




Idea dyskretnego pomiaru ryzyka

Spis tresci

Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie

Zbior cech charakteryzujacych obiekt: {x1, x2, ..., Ty}
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Idea dyskretnego pomiaru ryzyka

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar Przestrzen klas: Qr = (w1, wa,. .., W)
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie




Idea dyskretnego pomiaru ryzyka

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przykfady p(x]i) — prawdopodobienstwo pojawienia sie obrazu x pod
Podsumowanie warunkiem, ze nalezy on do i-tej klasy; i = 1,..., M

[]

[]
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Idea dyskretnego pomiaru ryzyka

Spis tresci

Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie

[0 Problem definiowania klas i zmiennosci cech.

0 Wybor algorytmu.




Przyk’fad‘ Kredyt Bank

\S/\f/)ii tresci Zadanie: dokonac¢ oceny ryzyka dziatalnosci banku w latach 1998,
step

Dyskretny pomiar 1999, 2000

ryzyka

Przyktady

Podsumowanie




Przyk’fad‘ Kredyt Bank

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Zatozenie: trzy klasy - (1) niski poziom ryzyka, (2) $redni poziom
Podsumowanie ryzyka, (3) wysoki poziom ryzyka.




Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie

Przyk’fad‘ Kredyt Bank

Pie¢ wskaznikéw finansowych jako cechy: wskaznik dynamiki
funduszy wtasnych, wzrostu kredytéw netto, ROA, marzy
odsetkowej oraz zamrozenia kapitafu.

T10s = (71, 72,23, 24, 75) = (98.80,58.70,1.35,4.97, 60.30)
Ti909 = (71,72, 23, T4, 75) = (45.60,43.90,1.16,4.51, 67.30)
T3000 = (21, T2, 73, 24, 75) = (25.70, 13.50, 1.34, 4.03, 60.60)



Przyk’fad‘ Kredyt Bank

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie

Cel klasyfikacji




Przyktad 1 : Kredyt Bank

Przeprowadzenie testu Kotmogorowa-Smirnowa

\S/\f/’is tresci Zakfadamy, ze funkcje gestosci warunkowych rozktadéw

step ., . . .

Dyskretny pomiar prawdopodobienstwa wystarczajaco dobrze opisuje rozktad Gaussa.
ryzyka

Podsumowanie




Przyktad 1 : Kredyt Bank

Przeprowadzenie testu Kotmogorowa-Smirnowa

Spis tresci
Wstep
Dyskretny pomiar
ryzyka ;s - s
Przeprowadzamy test zgodnosci tych rozktadéw z rozktadem
Podsumowanie normalnym - sprawdzamy wartosci liczb
1
dy = maxicicn |+ — Fo(zs)]
oraz
_ i—1
d,, = maXj<i<n Fo(ivz) — T‘




Przyktad 1 : Kredyt Bank

Przeprowadzenie testu Kotmogorowa-Smirnowa

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie

Jesli d,, = max(d;}t,d, ) spetnia warunek d,, < d,(1 — «)
(aproksymowany poziom istnotnosci A przekracza «), to na
poziomie istotnosSci « prébka nie przeczy postawionej hipotezie, ze
cecha ma rozktad normalny H(m, o).




Przyktad 1 : Kredyt Bank

Przeprowadzenie testu Kotmogorowa-Smirnowa

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie

W analizowanym przykfadzie zaktadamy a = 0.05.




Przyktad 1 : Kredyt Bank

Przeprowadzenie testu Kotmogorowa-Smirnowa

Spis tresci Dla klasy 1, cechy 1:

Wstep . +

Biillligetny pomiar d’r_L — 0213547
dy = 0.128479
Podsumowanie /_—\ dn — 0.213547

A= 0.85894
Hipoteze o rozkfadzie normalnym
N (44.21,32.99) mozna przyjac.
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kirzyktad 1 : Kredyt Bank

\S/\f/’is trescl Poniewaz zatozono statystyczna niezalezno$é cech, taczna funkcja
step ;. ., . . ..
Dyskretny pomiar gestosci rozktadu prawdopodobienstwa jest iloczynem funkgji

ryzyka ; - s -

gestosci rozktadéw prawdopodobienstwa warunkowego.

Podsumonanie f(z|lw;j) = f(z1|wj) f(x2|w;) f(x3|w;) f(za|w;) f(25|w;)
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kirzyktad 1 : Kredyt Bank

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie

Ogdlna funkcja gestosci rozktadu prawdopodobienstwa przybiera
postac:

, —(xi—T4;)?
Flald) =TTy g expl =570
gdzie:
J - klasa,
0;; - odchylenie standardowe i-tego zbioru cech klasy j,
Zi; - Srednia ¢-tego zbioru cech klasy 7,
x; - 1-ta sktadowa obrazu klasyfikowanego.
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kirzyktad 1 : Kredyt Bank

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie

Funkcje gestosci rozktadu prawdopodobienstwa oraz
prawdopodobienstwa wystapienia klas dajg petna informacje
probabilistyczng o obiektach i klasach.
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Przyktad 1 : Kredyt Bank

Wyznaczanie wartosg

Spis tresci

o pif(x|w;) 1998 1999 2000

Dyskrny pormia prf(zjwr) | 3,175% 1077 | 6,988 107" | 3,620 % 10"
paf(x|ws) | 2,438 x 10719 | 1,542%107° | 1,178 x 10~
rodsumonane psf(zlws) | 6,593 %10 12 [ 9,720 % 10 10 | 9,885 % 10
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Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

Spis tresci

Wstep [0 Obiekty (przedsiebiorstwa): I, II, I, 1V, V.

Dyskretny pomiar
ryzyka

O Klasy ryzyka: niski poziom ryzyka, wysoki poziom ryzyka.

Podsumowanie

[0 Cechy: czas wykorzystania pracy maszyn i urzadzen: k,,
udziat finansowania zewnetrznego w kapitale wtasnym: k..




Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

e Przedsiebiorstwo | wskaznik k,, | wskaznik &,
?yﬁ;et"y pomiar I 0.2 0.8
I 0.7 0.6
Podsumonanie 1 0.5 0.6

IV 0.3 0.3

V 0.4 0.9




Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

Algorytm Bayesa

\S/\f/’is tresci Przyjmijmy oznaczenia:
step

Dyskretny pomiar 1 = km

ryzyka

Ty = Kr

Podsumowanie




Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

Algorytm Bayesa

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie klasa "1" — wysokie ryzyko;
klasa " 2" — niskie ryzyko.
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Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

Algorytm Bayesa

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie

v = (r1,22)!, gdzie: x1 €[0,1], 22 € [0, 1].
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Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

Algorytm Bayesa

Spis tresci

Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie

p(x1]1) = 221 r1 € [0,1],
p(x1]2) = —2(x1 — 1) x1 €]0,1],
p(x2|l) = 229 zo € [0,1],
p(x2]2) = —2(x2 — 1) x2 €]0,1],




Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

Algorytm Bayesa, krok 1

\S/\r;si;:eéci Podanie obrazu x do wejscia.
Dyskretny pomiar (wl)T = (0,2;0,8)
()" = (0,70,6)
Podsumowanie (x3)T =(0,5;0,6)
(24! = (0,3;0,3)
(.:1;5)T = (0,4;0,9)
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Przyktad 2 : Szac ie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

Algorytm Bayesa, 2
Woep Obliczenie dla kazdego 2 wartosci p(z'|1)p; oraz p(2'|2)p;:
Dyskretny pomiar p(z[l) = p(z1[1)p(z2]l) = dz127
p(x|2) = p(x1|2)p(22]2) = 4(x1 — 1)(22 = 1)
Podsumowanie p(:cl 1)]?1 =0, 32

p(xt|2)p1 = 0, 32

p(x?|1)py = 0,84

p(2?]2)pa = 0,24

p(23|1)p3 = 0,6

p(x32)ps = 0,4

p(z*1)py = 0,18

p(z*2)py = 0,98

p(2°|1)ps = 0, 72

p(2°]2)ps = 0,12




Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

Algorytm Bayesa

e ! wysokie ryzyko | klasa 1
Dyskrny pormia 22 | 0.84 > 0.24 | wysokie ryzyko | klasa 1
3 | 0.6 >0.4 | wysokie ryzyko | klasa 1
rodsumonane z* | 0.18 < 0.98 | niskie ryzyko | klasa 2

z? | 0.72 > 0.12 | wysokie ryzyko | klasa 1




Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

Algorytm Najblizszej Sredniej O

\S/\‘/’si;:eéd lp | k. | k- | ocena projektu
Dyskretny pomiar 1 104 0.4 | niskie ryzyko
2 | 0.3 | 0.5 | niskie ryzyko
Podsumowanie 3 105 0.3 | niskie ryzyko
4 1 0.6 | 0.6 | niskie ryzyko
5 0.3 ] 04| niskie ryzyko
6 | 0.7 | 0.5 | wysokie ryzyko
7 10.9 | 0.9 | wysokie ryzyko
8 | 0.8 | 0.9 | wysokie ryzyko
9 | 0.3 | 0.5 | wysokie ryzyko
10 | 0.5 | 0.7 | wysokie ryzyko

Dla klasy 1: 77 = £(0,7+ 0,9+ 0,8 + 0,3+ 0,5) = 22 = 0,64

T = £(0,5+0,9+0,9+0,5+0,7) = 22 =0,7
Dla klasy 2: 77 = £(0,4 + 0,3 + 0,54 0,6 + 0,3) = 2+ = 0,42

Tz = £(0,4+0,5+0,3+0,6+0,4) = 22 = 0,44
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Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu pl‘iqbiorstw

Algorytm Najblizszej Sredniej

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka

Przyktady

Podsumowanie

Przyjmujemy miare odlegtosci - kwadrat normy euklidesowej:

p(z —z) = @—w)T(f—x)
()T = (0,2;0,8) 4 .
pr(TT—2') = <:c1— W (@r—a') = [(55) - @IS - @3] =

(0,44; —0,1)(*7%) = 0,1936 + 0,01 = 0, 2036
pa(mz — 2') = [(57) — )" [(G4) — ©03)] =

(0,22;—0,36) ( %36) = 0,0484 40,1296 = 0,178

§)] =10,0136
0] = 10,1040




Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

Algory@ Najblizszej Sredniej

Spis tresci (ZUB)T — (0 50 6)

Wstep » My Y

oo | py (77 = 2%) = [(57) — ()] [(67) — (0,0)] = 0,0296
pa(z2 — %) = [(g21) — G 1) — (0e)] = 0,0320

Podsumowanie

(x4 = (0, 3;0,3)
p1 (71 — ) = [(%’?74) —

p2 (T2 — *) = [(82121) —




Przyktad 2 : Szacowanie ryzyka pieciu przedsiebiorstw

Algorytm NajblizszeSredni

Spis tresci (CU5)T — (O 4 O 9)

Wstep ARG

ey semin | pr(#1 = 2%) = [(57) = (09))[(57) = (9)] = 0,0976
p2(T2 — 2°) = [(0741) — (091716742 — (579)] = 0,2120

Podsumowanie

! | klasa 2
r? | klasa 1
x5 | klasa 1
o
2D

klasa 2
klasa 1




Podsumowanie

\S/\f/’is tresci Wybor algorytmu klasyfikacji jest zalezny od dostepnych danych
step ., .

Dyskretny pomiar WGJSClowyCh .

ryzyka

Przyktady

Podsumowanie




Podsumowanie

Spis tresci
Wstep

Dyskretny pomiar
ryzyka . . . . s
Praykiady Ciekawe zastosowanie wiedzy z obszaru rozpoznawania obrazéw.

Podsumowanie




Literatura ‘

355;565“ 1. Aartman J.: Pomiar ryzyka krok po kroku, na podstawie
s etny pomiar prezentacji 6-7 marca 2007, Bruksela.

Przyktady

Podsumowanie 2. Gospodarowicz A., Jajuga K., Jajuga T., Kania E.,

Ronka-Chmielowiec W., Rosinski P.: Zarzadzanie ryzykiem.
Wydawnictwo Naukowe PWN, Warszawa 2008. ISBN
978-83-01-15403-5

3. Wilimowska Z.: Opracowania wtasne.
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